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Motivação
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Objetivos

▪ Treinar redes especialistas e comparar seus resultados com o estado da arte

▪ Resolver o problema de cálculo de tempo de fila para a CyberLabs

▪ Avaliar o potencial de técnicas de adaptação de domínio
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Histórico de Métodos
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Bases de dados Viper

• Viper = Viewpoint Invariant Pedestrian Recognition

• 1264 imagens

• 632 pessoas distintas

• 2 câmeras móveis

• Resolução média: 48 × 128
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Bases de dados CUHK03

• CUHK03 = Chinese University of Hong-Kong v03

• 13164 imagens

• 1360 pessoas distintas

• 6 câmeras distintas, mas imagens anotadas 
considerando classificação binária

• Cada pessoa aparece em apenas 2 câmeras

• Resolução média: 100 × 300
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Bases de dados MARKET1501

• Base criada em um mercado

• 32217 imagens

• 1501 pessoas distintas

• 6 câmeras distintas

• Resolução média: 64 × 128
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Criação da base de dados CyberQueue
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Bases de dados CyberQueue - Características

• CyberQueue é a base criada para calcular o tempo de fila para a CyberLabs

• 117114 imagens

• 6261 pessoas distintas

• 3 câmeras distintas

• Cada pessoa aparece em apenas 2 câmeras

• Resolução média: 150 × 300
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Reconhecimento facial x Re-identificação de pessoas
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Metodologia de treinamento para avaliação no mesmo domínio

▪ Resnet 50

▪ Triplet loss

▪ Otimizador Adam

▪ Fine Tunning da ImageNet

▪ Batch size: 64
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Resultados na base de dados Viper
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Resultados na base de dados Market1501
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Resultados na base de dados CUHK03
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Resultados na base de dados CyberQueue
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Método de aprendizado por etapas

1. O treinamento se inicia com um batch pequeno 
(menor complexidade)

2. Ao apresentar um aprendizado para essa 
complexidade, aumenta-se o tamanho do batch

3. Repete-se o processo até que seja alcançado um 
aprendizado complexo
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Método 1 – Fine Tunning
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Método 2 – Transferência direta 
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Método 3 – Pseudo Rótulos – Resultado dos agrupamentos
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Método 3 – Pseudo Rótulos – Sentindo semântico

20



Método 3 – Pseudo Rótulos - Resultados
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Método 4 – Uso de GAN cíclica para pré-processamento de dados
Exemplos
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Método 4 – Uso de GAN cíclica para pré-processamento de dados
Resultados
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Comparação dos métodos de adaptação de domínio

24



Conclusões

▪ As arquiteturas modularizadas mostraram um grande potencial para resolver o 
desafio em questão

▪ Mesmo com baixa performance de resultado, a rede treinada na base de dados 
CyberQueue já possui valor para aplicações práticas

▪ A técnica de pseudo rótulos reduz o custo computacional da adaptação de 
domínio, no entanto para aplicações reais seria interessante iniciar esse método 
com um percentual dos rótulos anotados ̀̀a mão

▪ As GANs apresentaram resultados interessantes de adaptação de domínio, contudo 
alteraram a morfologia da imagem da pessoa
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Trabalhos Futuros

▪ Melhorar a baseline do trabalho explorando o potencial das arquiteturas 
modularizadas

▪ Experimentar mais métodos de aumento de dados. 

▪ Estudar uma maneira de incrementar a GAN cíclica para preservar mais a imagem 
da pessoa.

▪ Experimentar uma combinação das técnicas de adaptação de domínio utilizadas. 
Por exemplo, utilizar a técnica de pseudo-rótulos após o uso da GAN para pré-
processamento. 
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Obrigado!

27


